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Objetivos, requisitos de Nociones y Aplicacion a datos
aplicacion y posibles caracteristicas tedricas reales e interpretacion

MADRID, 14-16 noviembre 2019

Ursula Faura Martinez (faura@um.es), Fuensanta Arnaldos Garcia, M? Teresa Diaz Delfa, Lourdes Molera Peris, Isabel Parra Frutos, Juan José Pérez Castejon
(Departamento de Métodos Cuantitativos para la Economia y Empresa - Universidad de Murcia)

OBJETIVO: Fomentar y favorecer el aprendizaje auténomo y no presencial de

. las técnicas multivariantes.

DESTINATARIOS:
»> Estudiantes de GRADO de la Facultad de Economia y

HERRAMIENTA: Web con materiales didacticos on-line sobre la aplicacion Empresa (Administracion y Direccion de Empresas,
de técnicas multivariantes exploratorias de interdependencia con R. Economia, Marketing y Sociologia).

> Estudiantes de MASTER de la Facultad de Economia y

CARACTERISTICAS: Teoria, practica y autoevaluacion con datos reales. Empresa.

Material disponible en:
https://www.um.es/estadempresa/multivarianteR/

> PROFESIONALES del ambito de la economia, la
empresa, la investigacion de mercados o la sociologia.

ESTRUCTURA CQMUN PARA
TODAS LAS TECNICAS

Ficha técnica. Resumen teérico. Caso practico resuelto. Autoevaluacién online de

usos. y practicas basicas.

Caso practico propuesto.
Ejercicio de aplicacién a
nuevos datos reales.

caracter interactivo
basada en los resultados

de resultados. del caso propuesto.

CORRESPONDENCIAS SIMPLE (CA) CORRESPONDENCIAS MULTIPLE (MCA)

ANALISIS DE CORRESPONDENCIAS MULTIPLE  Fichatécnica  Resumentedrico  Caso prictico resuelto  Caso practico propuesto  Autoevaluacién

ANALISIS DE CORRESPONDENCIAS SIMPLE ~ Fichatécnica  Resumenttedrico  Caso prictico resuelto  Caso practico propuesto  Autoevaluacion

Introduccién

Conceptos bisi

peries colurna Conceptos basicos
ides. Perfiles fila y perfiles columna

a chicuadrado

ELACS se basa en los denominados perfiles fila y perfiles columna. Un perfil Al no es més que la distribucién (en términos.
relativos) que se obtiene a partir de la tabla de contingencia condicionando a la categoria de una fila, esto es, seria la
ivas de las modalidades en las columnas condicionada a una modalidad fila. Asf, la suma de los.

distribucién de frecuencias r
Reduccién de la dimension

elementos de un perfil fila es 1, por o que, 2 pesar de tener tantos elementos como columnas, los perfiles fila pertenecen a un
bespacio de d J- s de cada i rel

Jeselni Ls expres

Interpretacion de las

Interpretacion del gréfico L ]
T
I T /. 71
YIX=x | fuo e S w1
S | YIX=x, | fn S o Sp e S |1
> B A H B H B B H
S| Y/X=x | fu o S fu |1
o H : H : H : B H
YIX=% | fu S e S e S 1

A cada perfil fila  le corresponde una masa igual a su Frecuencia relativa, f. que representa el peso de dicho perfil en el
andlisis.

Del mismo modo, un perfil columna corresponde ala distribucién en frecuenciasrelativas de las modalidades fla condicionada
2 una modalidad columna. De nuevo, al ser 1 suma de sus elementos igual a 1, los perfles columna s ubican en un subespacio
de dimension I- 1, donde I es el ni Como antes, 6n de cada
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CONGLOMERADOS (CLUS)

ANALISIS DE CONGLOMERADOS  Fichatécnica  Resumentedrico  Caso préctico resuelto  Caso prictico propuesto  Autoevaluacién

Caso practico propuesto

Agrupar i i i 2014)
EL Instituto Nacional de Estadistica (http://wwwine.es) proporciona Informacion a nivel provincial de numerosas variables
socioeconémicas. Entre ellas, y para el afio 2014, podemos encontrar:

+ tasainm: tasa bruta de inmigracién (personas/mil habitantes)

+ tasaem: tasa bruta de emigracién (personas/mil habitantes)

+ tasaact: tasa actividad (activos/p.total)

+ tasaempleo tasa de empleo (ocupados/p.total)

+ tasaparo: tasa de paro (parados/activos)

+ ipc: IPC base 2016

+ pibpc: PIB 2 precios corrientes por individuo

Utilice esta informacién para agrupar las provincias, incluyendo las ciudades auténomas de Ceuta y Melilla, con una situacién similer.

Resuelva el caso y conteste a las preguntas de autoevaluacién

€n el fichero datos se incluye informacidn sobre diversas variables tanto 2 nivel de comunidad auténoma como 2 nivel provincial, asi como un
fichero de formas de las provincias que puede emplear si desea representar los conglomerados en forma de mapas. Cargue el fichero y una vez
crea que ha llegado 2 alguna conclusién sobre el comportamiento de las provincias espafiolas en estas variables socioecondmicas responda a las
cuestiones de autoevaluacién.

7. Gréficos con elipses de concentracién de las categorias sobre las nubes de individuos
Introduccién

Los sigulentes gréficos nos van a permiti visuslizar de forma distinta los resultados abtenidos. Para ello se usarén proyecciones.
Datos del problema de nubes de individuos a las que s cada categoria de
una determinada variable. Se podr ver sobre qué dimensién o plano se produce una mayor diferenciacién entre las categorias.

adirén elipses de concentracion de los individuos correspondien

ACM con
suplementarias

MineR sin categorias
o de esa variable.
Gricos para el ACH Factoextra: fuiz_ellipses(res.nca,cllipse.types"t", oxes=c(1,2), C("FINEH", “FETTS", “Fanuncios”, "fContact
Y+ geon = "poine’)

1. Gréficos para el porcentaje de

inercia de cada dimensién
MCA factor map

2. Gréficos para las contrbuciones

de lascategorias (tr)a una dimensidn thnuncios tContactos

3. Gréficos para las contribuciones
de las categoras () @ varias o051
dimensiones

4. Grificos para o calidad de
representacion de las categorias (cos2) en
e espado formado por  varias
dimensiones

5. Grdficos para la nube de

new
categorias  seleccionadas por  algin E

Dim2 (15.9%)

aiterio

6.Gréficos para el coefciente eta2 05+

7. Gificos o elipses de
concentracién de la categorias sobre las

nubes de indviduos 05+

ACM con FactoMineR  incluyendo T T
categorias suplementarias Dim1 (23.1%)

Aplicacion shiny

En estos grificos se como las elipses acién de los 3 las categorias de una
ACH con el paquete ca cualquiera de las variables elegidas estin diferenciadas entre si horizontalmente, indicando que la dimension representada en
ese ele (dimension 1 en este caso) discrimina entre ambas categorias de la variable. Esto no es asi para la dimensién en el e
vertical (dimensicn 2).

Factoextra: :fviz_ellipses (res.nca,cllipse. type="t", axes=c(1,2), €("f0posic”, "Fotra”, "FAutonono™), geom =

COMPONENTES PRINCIPALES (ACP)

ANALISIS DE COMPONENTES PRINCIPALES ~ Fichatécnica  Resumenteérico  Caso practicoresuelto  Caso prictico propuesto  Autoevaluacién

Autoevaluacion

. Son verdaderas o falsas las siguientes afimmaciones?

un nimero
y utilice el
botsn para

El valor del componente 1 para la décima empresa es 2.113653.
generar
otro
cuestionario:

s Verdadera. Para obtener el valor del componente 1 para fa décima
empresa debe ulizar 12 combinacion neal de Ias variables originales.
estandarizadas para esa empresa los coeficientes proporcionados en el
objeto resultante del uso de fa funcion princomp() en Sloadings[,

1 £5 més rpido si utiiza directamente la informacion proporcionada en

$scores(10, 1

Recargar

Si retiene cuatro componentes la comunalidad de la variable capital es igual a
0.4489152

Reteniendo tres componentes, y rotando las cargas utiizando la funcion
el coeficiente de correlacion del componente 2 y la variable
ntas es igual a 0953
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