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Solución a la práctica 4.1 con Eviews 
 

Se pretende explicar la demanda de turismo nacional en las 52 provincias 
españolas durante el año 2014. Para ello se propone el siguiente modelo 
econométrico: 
 

0 1 2 3 4

5 6

log( ) log( ) log( )i i i i i

i i i

turismo densidad hoteles kmco ipc

pibpc paro

      
    

 

 
donde turismo es el número de pernoctaciones hoteleras de turistas nacionales en 
cada una de las provincias españolas en 2014, densidad es la densidad de población 
de cada provincia (población según censo a 1 de enero de 2015), hoteles es el 
número de establecimientos hoteleros en la provincia de destino en 2014, kmco son 
los kilómetros de costa de cada provincia, ipc es el IPC provincial en 2014 (base 
2011), pibpc es el índice del PIB per cápita provincial en 2013 (España=100), y paro 
es la tasa de paro (%) de cada provincia en 2014 según la EPA.1 
Estime el modelo por MCO y responda a las siguientes preguntas (fichero de 
datos: practica41.wf1): 
 
Para estimar el modelo del enunciado escribimos en la ventana de comandos: 
 
ls log(turismo) c log(densidad) log(hoteles) kmco ipc pibpc paro 
 

 
 
 

                                                            

1 Fuente de Datos: Instituto Nacional de Estadística (INE) e Instituto Geográfico Nacional. 
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1) Realice una estimación de la varianza de   mediante MCO. 
 
El estimador de la varianza de   mediante MCO es: 
 

N
2
i

2 i=1

e
s

N-K



 

 
El numerador lo podemos obtener del cuadro de regresión en “Sum squared resid” y 
vale 7.7929 y el denominador es N=52 observaciones menos K=7 parámetros que 
estimamos. Por tanto la varianza estimada es 
 

2 7.7929
s 0.1732

52-7
   

 
Este dato también se podría obtener del cuadro de regresión en S.E. of regression que 

es la estimación de la desviación típica estimada, es decir 2s , y vale 0.41614. Por 
tanto, la varianza estimada será 0.416142=0.1732. 
 
 
2) ¿Cuál es la estimación de la varianza de los estimadores MCO de los 

parámetros del modelo? 
 
Eviews calcula automáticamente las varianzas estimadas de los estimadores MCO. Para 
ello en el output de estimación del modelo seleccionamos View/Covariance Matrix 
 

 
 
Los elementos de la diagonal principal son las varianzas estimadas de los coeficientes 

estimados ˆV̂( )j . Por ejemplo, los resultados de Eviews indican que 

1 2
ˆ ˆˆ ˆV( ) 0.0134 y V( ) 0.0172    . Los elementos fuera de la diagonal principal son las 

covarianzas estimadas. 
 
En la columna Std. Error del output de estimación, Eviews muestra la desviación típica 

estimada de los coeficientes ( ˆV̂( )j .  
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3) Contraste la significatividad conjunta de las variables incluidas en el modelo. 
 
Las hipótesis del contraste son: 
 

0 1 2 3 4 5 6

1 0

H : 0

H : no H

             

 
Es decir, bajo la alternativa, por lo menos uno de los coeficientes de los regresores del 
modelo difiere de 0. 
 
El estadístico de contraste es: 
 
 
 
 
En este caso, el modelo restringido es: 0log( )i iturismo     , y la estimación es: 

 
 ls log(turismo) c 
 

 
 

Entonces, el estadístico de contraste se calcula como: 
 

(55.2457 7.7929) / 6
45.669

7.7929 / (52 7)
F


 


 

 
La regla de rechazo es: , ; 0q N KF F RH   

Utilizando las tablas de la distribución F de Snedecor obtenemos: 
 Valor crítico al 5%: 6,45;0.05 6,50;0.05 2.286F F   

 Valor crítico al 10%: 6,45;0.1 6,50;0.1 1.895F F   

A los niveles de significación habituales del 5% y 10% los valores críticos para este 
contraste son aproximadamente 2.286 y 1.895, respectivamente. Estos valores se 

 
 

R NR
q,N K

NR

SCE -SCE q
F ~ F

SCE N - K 
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pueden calcular de forma exacta mediante las funciones de Eviews @qfdist(0.95,6,45) y 
@qfdist(0.90,6,45), respectivamente. 
 
Como el estadístico F calculado (45.669) es mayor que los valores críticos al 5% y al 
10%, se puede rechazar la hipótesis nula. Concluimos que al menos una de las variables 
explicativas es relevante, y que el modelo es estadísticamente significativo. 
Si observamos el output de estimación del modelo no restringido en la página 1, 
veremos que el valor de este estadístico F aparece en la parte inferior izquierda bajo la 
denominación de F-Statistic. Además Eviews presenta también el p-valor asociado, 
0.000000 en este caso, indicando que se RH0 para cualquier nivel de significatividad. 
 
4) Contraste la significatividad individual de las variables incluidas en el modelo 

¿Está de acuerdo con el modelo propuesto? Si no es así, ¿qué modelo propone? 
 
Para contrastar la relevancia estadística de cada una de las variables incluidas en el 
modelo, debemos realizar un contraste de significatividad individual de su coeficiente. 
Las hipótesis del contraste son: 
 

0 : 0 

: 0 

donde  j=1, 2, 3, 4, 5, 6

j

A j

H

H







  

 

El estadístico de contraste es:      
0

ˆ
~

ˆˆ ( )

j
N K

H
j

t t
Var





 

 
La regla de rechazo es: 52 7; /2 0t t RH   

Utilizando las tablas de la distribución t de Student: 
 Valor crítico al 5%: 45;0.025 50;0.025 2.009t t   

 Valor crítico al 10%: 45;0.05 50;0.05 1.676t t   

 
A los niveles de significación habituales del 5% y 10% los valores críticos para este 
contraste son aproximadamente 2.009 y 1.676, respectivamente. Estos valores se 
pueden calcular de forma exacta mediante las funciones de Eviews @qtdist(0.975,45) y 
@qtdist(0.95,45), respectivamente.  
Con los datos de la estimación se obtiene: 

 El estadístico t para 1  es 
0.5364

4.640
0.1156

t   , por lo que su estimación es 

estadísticamente significativa, de tal manera que la densidad de población afecta 
a la demanda turística.  

 El estadístico t para 2  es 
0.5254

4.014
0.1309

t   , por lo que su estimación es 

estadísticamente significativa, de tal manera que el número de hoteles afecta a la 
demanda turística.  
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 El estadístico t para 3  es 
0.000546

2.353
0.000232

t   , por lo que su estimación es 

estadísticamente significativa, de tal manera que los kilómetros de costa que 
tiene cada provincia afectan a la demanda turística.  

 El estadístico t para 4  es 
0.2132

1.827
0.1167

t


   , por lo que su estimación  es 

estadísticamente significativa al 10% pero no al 5%.  

 El estadístico t para 5  es 
0.00505

1.026
0.00492

t   , por lo que su estimación  no es 

estadísticamente significativo ni al 10% ni al 5%, y el PIB per cápita provincial 
no sería una variable relevante para explicar el número de pernoctaciones 
hoteleras en la provincia. 

 El estadístico t para 6  es 
0.01598

0.936
0.01708

t   , por lo que su estimación no es 

estadísticamente significativa ni al 10% ni al 5%,  y la tasa de paro de la 
provincia no sería relevante para explicar el número de pernoctaciones hoteleras 
en la provincia. 

 
Si observamos el output de estimación del modelo en la página 1, vemos que el valor de 
este estadístico t aparece en la columna t-Statistic. Además Eviews presenta también el 
p-valor asociado a este estadístico t en la columna Prob: 
 

 log(densidad) tiene un p-valor asociado igual a 0.000, por tanto es relevante para 
cualquier nivel de significatividad. 

 log(hoteles) tiene un p-valor asociado igual a 0.000, por tanto es relevante para 
cualquier nivel de significatividad, 

 kmco tiene un p-valor asociado igual a 0.0229, por tanto es relevante al 5% pero 
no al 1%. 

 ipc tiene un p-valor asociado igual a 0.0745, por tanto es relevante al 10% pero 
no al 5%. 

 pibpc tiene un p-valor asociado igual a 0.3098, por tanto no es relevante ni al 5% 
ni al 10%. 

 paro tiene un p-valor asociado igual a 0.3544, por tanto no es relevante ni al 5% 
ni al 10%. 

 
El modelo propuesto no es correcto porque presenta inclusión de variables irrelevantes, 
lo que supone una pérdida de precisión en las estimaciones. Para obtener la 
especificación adecuada hay que eliminar una a una las variables irrelevantes, 
comenzando por la que tiene un mayor p-valor. En nuestro caso eliminamos en primer 
lugar la variable paro, y volvemos a estimar el modelo. El resultado que se obtiene es: 

 
ls (turismo) c log(densidad) log(hoteles) kmco ipc pibpc  
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La variable pibpc sigue sin ser relevante (p-valor=0.6293), por tanto hay que eliminarla 
del modelo. El modelo resultante es: 
 

0 1 2 3 4log( ) log( ) log( )i i i i i iturismo densidad hoteles kmco ipc         

 
La estimación MCO de este modelo es: 
 
ls (turismo) c log(densidad) log(hoteles) kmco ipc  
 

 
 

En este modelo todas las variables son relevantes al 5%. Este es el modelo que 
proponemos para estudiar la demanda de noches de hotel. 
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5) ¿Cuál es la interpretación de 2  y de su estimación? 
 

El coeficiente 2 es la elasticidad de la demanda de noches de hotel respecto al número 

de establecimientos hoteleros y mide aproximadamente el cambio en la variable turismo 
en % por cada variación de un 1% en hoteles, manteniendo fijas el resto de variables del 
modelo. 
Según los resultados, en promedio, se estima que un incremento de un 1% en el número 
de hoteles de una provincia produce aproximadamente un incremento de un 0.499 % en 
las pernoctaciones hoteleras en dicha provincia. 

 
6) Contraste la hipótesis nula de que un incremento de un 1% en el número de 

establecimientos hoteleros produce, en promedio, un incremento de la misma 
cuantía en las pernoctaciones frente a la alternativa de que dicho incremento 
sea distinto. 

 
Las hipótesis del contraste son: 
 

0 2

1 2

: 1 

: 1

H

H







 

 

El estadístico de contraste es:    
0

2

2

ˆ 1
~

ˆˆ ( )
N K

H
t t

Var








 

 
La regla de rechazo es: 47; /2 0 t t RH  

 
A los niveles de significación habituales del 5% y 10% los valores críticos para este 
contraste son aproximadamente 2.009 y 1.676, respectivamente.  
Con los datos de la estimación el resultado es: 
 

0.4993 1
3.964

0.1263
t


    

 
El estadístico t es -3.964 por lo que se 0RH . 

 
7) Contraste la hipótesis nula de que un incremento de un 1% en el número de 

establecimientos hoteleros produce, en promedio, un incremento de la misma 
cuantía en las pernoctaciones frente a la alternativa de que dicho incremento 
sea menor. 

 
Las hipótesis del contraste son: 
 

0 2

1 2

: 1 

: 1

H

H







 

 

El estadístico de contraste es el mismo que en el apartado anterior: 
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0.4993 1

3.964
0.1263

t


    

 
Este es un contraste unilateral por lo que la región crítica está en una sola cola de la 
distribución, en este caso en la cola de la izquierda. La regla de rechazo es:  
 

47; 0  t t RH  

                  Valor crítico al 5%: 47;0.05 50;0.05 1.676    t t  

         Valor crítico al 10%: 47;0.1 50;0.1 1.299t t      

 
Dado que el estadístico t es -3.964 se 0RH . Un incremento de un 1% en hoteles 

produce, en promedio, un incremento de menor cuantía en la demanda hotelera. 
 
8) Construya un intervalo de confianza para 2  al 95% e interprételo. 

 
El intervalo de confianza es: 
 

     2 2; 2

ˆ ˆˆ ( ) 0.4993 2.009 0.1263 0.246, 0.753


    
N K

t Var   
 

donde 100 95%  . 
 
Es el intervalo de posibles valores para el valor teórico 2 , con un nivel de confianza 

del 95%. 
 
El intervalo de confianza también se puede calcular automáticamente con Eviews. 
Eviews calcula el intervalo de confianza de todos los parámetros del modelo para tres 
niveles de confianza (90%, 95% y 99%). En el cuadro de estimación seleccionamos 
View/Coefficient Diagnostics/Confidence Intervals 
 

 
 
9)  Contraste conjuntamente las hipótesis de que la elasticidad de la demanda 

respecto al número de hoteles es idéntica a la elasticidad de la demanda 
respecto a la densidad de población, y que por cada punto que se incrementa el 
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IPC provincial se espera una disminución del 50% de las pernoctaciones. 
Realice el contraste de forma manual y automática. 
 

Como las variables turismo, densidad y hoteles están en logaritmos, 1 2 y     son 

elasticidades. El IPC no está en logaritmos, por lo que 4  es una "semielasticidad", y 

para interpretar el efecto de ipc sobre turismo en términos porcentuales hay que 
multiplicar 4   por 100. Por tanto, las hipótesis del contraste en términos de los 

parámetros del modelo son: 
 

0 1 2

4

1 0

:

      0.5

:  no 


 

H

H H

 
  

 

Bajo la alternativa, por lo menos una de las dos restricciones no se cumple.  
El estadístico de contraste es 
 

 
 

R NR
q,N K

NR

SCE -SCE q
F ~ F

SCE N - K 
 

 
El modelo restringido es: 
 

0 2 2 3

0 2 3

log( ) log( ) log( ) 0.5

log( ) 0.5 (log( ) log( ))

         
        

i i i i i i

i i i i i i

turismo densidad hoteles kmco ipc

turismo ipc densidad hoteles kmco
 

 
Estimamos el modelo restringido: 
 
ls log(turismo)+0.5*ipc c log(densidad)+log(hoteles) kmco 
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El valor del estadístico F es: 
 

(9.1719 7.9854) / 2
3.4918

7.9854 / (52 5)


 


F  

 
La regla de rechazo es: 2,47; 0F F RH   

 
Utilizando las tablas de la distribución F de Snedecor: 
 Valor crítico al 5%: 2,47;0.05 2,50;0.05 3.183 F F  

 Valor crítico al 10%: 2,47;0.1 2,50;0.1 2.412 F F  

 
Los valores críticos al 5% y al 10% son aproximadamente 3.183 y 2.412, 
respectivamente. Por tanto, se rechaza la hipótesis nula. 
 
De forma automática con Eviews, en el output de estimación del modelo no restringido, 
seleccionamos View/Coefficient Diagnostics/Wald Test-Coefficient Restrictions… En 
el cuadro que se abre escribimos c(2)=c(3), c(5)=-0.5. El resultado se presenta en la 
siguiente tabla: 

 

 
 

Como vemos, el valor del estadístico F es 3.4918 y su p-valor 0.0386. Por tanto, se 
puede rechazar la hipótesis nula al 5%. Al menos una de las dos restricciones no se 
verifica. 
 
10) Considere ahora la hipótesis nula de que la elasticidad de la demanda de 

noches de hotel respecto al número de hoteles es idéntica a la elasticidad de la 
demanda respecto a la densidad de población. Estime un modelo que 
proporcione directamente el estadístico t para contrastar dicha hipótesis nula 
¿A qué conclusión se llega? 
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0 1 2

0 1 2

:    

:   

H

H




 
 

     →        
0 1 2

1 1 2

: 0

: 0

H

H

 
 

 
 

 

 
Reparametrizamos el modelo haciendo 1 2    , con lo que 1 2     . La hipótesis 

nula a contrastar es: 
 

H
0

:  0

H
1
:   0

 

 
El modelo reparametrizado es: 
 

 
0 2 2 3 4

0 2 3 4

log( ) ( ) log( ) log( )

log( ) log( ) log( ) log( )
i i i i i i

i i i i i i i

turismo densidad hoteles kmco ipc

turismo densidad densidad hoteles kmco ipc

           

         
 
Estimamos el modelo reparametrizado: 
 
ls log(turismo) c log(densidad) log(densidad)+log(hoteles) kmco ipc 
  

 
 

El valor del estadístico t para el contraste de significatividad individual de   es 0.4089 
y el p-valor 0.6844, por lo que ahora no se puede rechazar la hipótesis nula a los niveles 
habituales del 5% o 10%. 
 
11) Contraste la hipótesis nula del apartado 10) utilizando el estadístico F. Realice 

el contraste de forma manual y automática. 
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0 1 2

1 1 2

:

:

H

H




 
 

 

 

El estadístico de contraste es 
 

 
 

R NR
q,N K

NR

SCE -SCE q
F ~ F

SCE N - K 
 

 
El modelo restringido es: 
 

 0 2 3 4log( ) log( ) log( )i i i i i iturismo densidad hoteles kmco ipc          

 

Estimamos el modelo restringido: 
 
ls log(turismo) c log(densidad)+log(hoteles) kmco ipc 
 

 
 

El valor del estadístico F es: 
 

(8.0138 7.9854) /1
0.1672

7.9854 / (52 5)


 


F  

 
La regla de rechazo es: 1,52 5 0F F RH   

 
Utilizando las tablas de la distribución F de Snedecor: 
 Valor crítico al 5%: 1,47;0.05 1,50;0.05 4.034 F F  

 Valor crítico al 10%: 1,47;0.1 1,50;0.1 2.809 F F  
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Los valores críticos al 5% y al 10% son aproximadamente  4.034 y 2.809, 
respectivamente, por lo que no se puede rechazar la hipótesis nula. 
 
Eviews puede realizar cualquier contraste bilateral de forma automática. Para ello en el 
output de estimación del modelo no restringido, seleccionamos View/Coefficient 
Diagnostics/Wald Test-Coefficient Restrictions… 
 

 
 

En el cuadro que se abre escribimos c(2)=c(3) (Nota: c(1) se corresponde con el primer 
coeficiente estimado, en nuestro caso con 

0
; c(2) con el segundo, etc.). El resultado se 

presenta en la siguiente tabla: 
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Como vemos, el valor del estadístico F es 0.1672 y su p-valor 0.6844. Por lo tanto, no 
se rechaza la hipótesis nula.  
Como la hipótesis nula no se rechaza conviene incorporar la restricción en el modelo y 
continuar la práctica con el modelo en el que se impone la restricción 1 2  . La 

estimación de este "modelo restringido" es más precisa que la del modelo sin restringir.  
 
12) Lleve a cabo una predicción del logaritmo de las pernoctaciones hoteleras para 

una provincia hipotética que está situada en el interior, cuya densidad de 
población es igual a 4, cuenta con 300 establecimientos hoteleros, tiene una tasa 
de paro del 20%, un índice de PIB per cápita del 90% sobre la media nacional 
y presenta un IPC igual a 103. ¿Cuál es la predicción para el número de 
pernoctaciones hoteleras? Obtenga un intervalo de confianza para cada una de 
las predicciones al 95%.   

 
La predicción se lleva a cabo utilizando el "modelo restringido" estimado en el apartado 
anterior: 
 

 0 2 3 4log( ) log( ) log( )i i i i i iturismo densidad hoteles kmco ipc          

 
Predicción del logaritmo de las pernoctaciones hoteleras: log( )turismo  
Para llevar a cabo la predicción y obtener la desviación típica necesaria para calcular el 
intervalo de confianza, estimamos el siguiente modelo reparametrizado: 
 

 2

3 4

log( ) log( ) log( ) log(4) log(300)

( 103)
i i i

i i i

turismo densidad hoteles

kmco ipc

    

    
 

 
ls log(turismo) c log(densidad)+log(hoteles)-log(4)-log(300) kmco ipc-103 
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Del output de Eviews se puede obtener el valor predicho para el logaritmo de las 
pernoctaciones hoteleras: 
 

ˆlog( ) 14.93182turismo   

 

El intervalo de predicción para el logaritmo de las pernoctaciones hoteleras se puede 
calcular también utilizando la información que da el output de Eviews: 
 

2

2 2

0 2 2

ˆ ˆV(log( )) 0.1209

0.4086

ˆ( ) 0.4086 0.1209 0,18157P

turismo

s

V e X





  

 

 
Entonces, el intervalo de confianza para la predicción de log(turismo) al 95% es: 
 

0
48;0,025

ˆˆlog( ) ( )

14.93182 2.009 0.18157

(14.076; 15.788)

Pturismo t V e X

 

 

   

 
La predicción se puede calcular también automáticamente con Eviews. Para ello, 
tenemos que: 
 

 Expandir el rango del workfile para incluir una observación más: Range: 1 53 
 Automáticamente se amplía también la muestra:  Sample: 1 53 
 Incluir en el workfile el valor de las explicativas para la observación 53. 
 Estimar el modelo (observe que para la estimación Sample: 1 52) 
 En el menú de la estimación, elegir la opción Forecast 
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 Podemos predecir las pernoctaciones hoteleras o el logaritmo de las 
pernoctaciones. En nuestro caso queremos predecir el logaritmo de las 
pernoctaciones, por lo que elegimos la opción "LOG(TURISMO)". Si 
eligiéramos la opción "TURISMO" se calcularía la predicción automáticamente 
con Eviews para el número de pernoctaciones hoteleras. 

 Forecast name: nombre que se da a la predicción puntual ( ˆlog( )turismo ). En 
nuestro caso la denominamos lturismof. 

 S.E: nombre que se da a la desviación típica  del error de predicción 

( 0ˆ( )PV e X ). En nuestro caso la denominamos sp. 

 Forecast sample: muestra para la que queremos predecir. En nuestro caso para la 
observación 53.  

 
Una vez realizada la predicción aparecen dos nuevas series en el workfile, lturismof  y 
sp: 
 

 lturismof contiene la predicción puntual en la observación 53: 
ˆlog( ) 14.93182turismo  . Esta predicción puntual coincide con la calculada 

anteriormente. 

 sp contiene la desviación típica del error de predicción: 0ˆ ( ) 0.426193PV e X   

 
Con estos datos se puede construir un intervalo de confianza que coincide con el 
calculado anteriormente. 
 
Predicción del número de pernoctaciones hoteleras: turismo 
Respecto a la predicción puntual para la serie en nivel (número de pernoctaciones 
hoteleras), el valor aproximado de la predicción viene dado por la exponencial del valor 
predicho para la serie en logaritmos: 
 

14,93182ˆ 3053564.0275turismo e   
 

El intervalo de confianza para la predicción de la serie en nivel se calcula tomando la 
función exponencial para los valores extremos del intervalo de predicción calculado 
para la predicción de la serie en logaritmos. El intervalo de predicción para turismo al 
95% es: 
 

14.076 15.788( ; ) (1297565.014;7188549.709)e e   
 

Es el intervalo de posibles valores para el verdadero valor de la variable con un nivel de 
confianza del 95%. El intervalo de confianza es muy amplio por lo que la predicción 
realizada es muy poco precisa. Este resultado no es sorprendente dada la elevada 
dispersión que tienen algunas variables en la muestra considerada. 
 
Para predecir la serie en nivel automáticamente en Eviews, procedemos de la misma 
manera que hemos explicado para la serie en logaritmos, pero ahora en el cuadro de 
diálogo de Forecast: 
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 Elegimos la opción "TURISMO".  

 Forecast name: nombre de la predicción puntual ( ˆturismo ). La denominamos 
turismof. 

 S.E: no le damos nombre. El cálculo que hace Eviews en este caso no es 
correcto y no se debe utilizar para calcular el intervalo de confianza. 

 Forecast sample: 53 53  
 
Una vez realizada la predicción aparece la serie turismof en el workfile. turismof 

contiene la predicción puntual en la observación 53: ˆ 3053577turismo  . Esta 
predicción, al igual que la calculada anteriormente, es una aproximación de la verdadera 
predicción puntual. 
 
El intervalo de confianza al 95% para la predicción de las pernoctaciones hoteleras es el 
que aparece en el gráfico de la predicción para la observación 53, delimitado por los 
puntos rojos (éstos coinciden con los extremos del intervalo calculado anteriormente). 
 

 


